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Figure 4. standardized effect size estimates of the belowground biomass predictors. Probability distributions of the effect of the
predictors on the observed production drawn from the posterior distribution of the multilevel model aré <hown. Points are the
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Estimacion de precipitacion
del 30 de Abril al 07 de Mayo de 2018
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Fig.25: Estimacion de precipitacion (mm) basada en datos satelitales.



Balance de agua en el suelo

al 07 de Mayo de 2018
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Fig. 26: Agua 1til (%) en el perfil del suelo al 07/05/18.

Fig. 27: Agua Total (%) en el perfil del suelo al 07/05/18.



Pronostico de lluvias de corto a mediano plazo

del 07 al 14 de Mayo de 2018
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Fuente: Adap! ado"g interpretado del Modelo GFS del COLA-IGES, USA.

Fig. 31: Precipitacion acumulada (mm) pronosticada para
la semana del 07 al 14 de Mayo de 2018.
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Fig. 32: Anomalia de precipitacion acumulada (porcentaje
de lo normal) pronosticada para la semana del 07 al 14 de
Mayo de 2018.




Pronostico de lluvias de corto a mediano plazo

del 15 al 22 de Mayo de 2018
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Fig. 33: Precipitacion acumulada (mm) pronosticada para
la semana del 15 al 22 de Mayo de 2018.
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Fuente: Adaptad 3: interpretado del Modelo GFS del COLA-IGES, USA.
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Fig. 34: Precipitacion acumulada (%) pronosticada para
la semana del 15 al 22 de Mayo de 2018.




Tendencia climatica trimestral: precipitacion
Mayo, Junio y Julio de 2018
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Fig. 35: Prevision trimestral Mayo— Julio de 2018 para precipitacion.
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ilndices de vegetacion ?




dEstimacion de la productividad?
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iSeguimiento forrajero?

MODIS NDVI (Terra) (MOD44 16-dia)
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Fuente: USDA/NASA/UMD GLAM proyecto

Region: Argentina -®- 2012-13
Rango de fechas: 2016-abr-06 a abr-21 - 2013-14
Detalle Punto: -32,60374 -65,58194 - %8%2'%2
Mascara de Agua: Standard (MOD12) =







Agrociencia Uruguay vol.15 no.2 Montevideo dic. 2011

Eficiencia en el uso de la radiacion y productividad primaria en
recursos forrajeros del este de Uruguay
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PRODUCTOS QUE e
H AC E N M AS FAC I L vegetacion, los prondsticos meteorolégicos y la

zonificacion de eventos destacables resultan

TO M AR D EC | S I O N ES fundamentales en el proceso de toma de decisiones para
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SITUACION RELATIVA DE LA VEGETACION - NDVI

23-Abril al 08-Mayo de 2018 vs 23-Abril al 08-Mayol de 2000-2017
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Evolucion del IVN de julio de 2017 a junio de 2018 (Escenario de media)
Meses de campafia actual: julio'17 - abril'18
Meses de datos historicos: mayo'18 - junio'18
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Evolucion del IVN de julio de 2017 a junio de 2018 (Escenario de media)
Meses de campafia actual: julio'17 - abril'18
Meses de datos historicos: mayo'18 - junio'18
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diy season RUE (autumn-winter) and wet season RUE (spring-summer). INutrient availability for the RUE maps was
derived from the soil types given by the Soil Atlas of Argentina (Soil Institute of CIRN/INTA et al, 1995).
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Ecological Indicators 88 (2018) 134-143

Contents lists available at ScienceDirect

Ecological Indicators

journal homepage: www.elsevier.com/locate/ecolind

Original Articles

Uncertainty in simulating regional gross primary productivity from satellite- = )
based models over northern China grassland i

Wenxiao Jia™”, Min Liu™", Duoduo Wang”, Honglin He®, Peili Shi¢, Yingnian Li’, Yanfen Wang®



W. Jia et al. Ecological Indicators 88 (2018) 134-143

Table 1
The satellite-based models for GPP estimation.

Model Model structure References

TG GPP = m x (EVIs x LSTs) Sims et al. (2008)

GR GPP = m x EVI x PAR + b Gitelson et al. (2006)

VPM GPP = PAR X fPAR X LUEmax X Ty X W; X B, Xiao et al. (2004)

VI GPP = m x (EVI)? x PAR Wu et al. (2010)

CFIX GPP = PAR X fPAR x LUE,, x Ty x (COj)fert Veroustraete et al. (2002)

ECLUE GPP = PAR X fPAR X LUEmax X min(T;, W) Yuan et al. (2007)

VPRM _ 1 Mahadevan et al. (2008)
GPP = PAR X fPAR x L+ PAR/ PARQ) X LUEmax X Ty x W; X B

MODIS-GPP GPP = PAR X fPAR X LUEmax X Ty X Wj Running et al. (2000)
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Remote Sensing of Environment 209 (2018) 181-194

Contents lists available at ScienceDirect =2

Remote Sensing of Environment

journal homepage: www.elsevier.com/locate/rse

Quantifying grazing patterns using a new growth function based on MODIS
Leaf Area Index

Check for
updates

Rui Yu", A.J. Evans, N. Malleson
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